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Dados do Discente

o Discente: Fernanda Laylla Almeida
e Matricula: 20233008299
e Turma: Turma 2

o Data da Avaliagdo: 19/10/2026

o Pontuagao Final: 19,1 / 25,0 (Aproveitamento: 76,4%)
» Legibilidade da Caligrafia: 93% (Alta Legibilidade)

Desempenho Consolidado por Questao

Questao / Tema Pontos Obtidos Valor Aproveitamento
Q1: Triagem com 4,6 5,0 92,0%
dados heterogéneos

Q2: Inspecao 2,2 5,0 44,0%
visual em condicoes

novas

Q3: Alerta que 3,4 5,0 68,0%
muda decisoes

Q4: Busca de 4,4 5,0 88,0%
conhecimento para

atendimento

Q5: Assistente que 4,5 5,0 90,0%
pode néao responder

TOTAL GERAL 19,1 25,0 76,4%




Questdo 1 — Triagem com dados heterogéneos (4,6 / 5,0 pts)

1.a Diagnoéstico da Curva de Aprendizado e Decisdo de Producao (1,8 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“A curva de perda de treino continua diminuindo e a curva de validacdo aumenta
indica overfitting, o modelo estd apenas memorizando e ndo aprendendo, até mesmo
os ruidos, por isso nao esta pronto para producao.”

Parecer do Docente

Excelente diagnéstico: explicou com precisao a dissociacdo entre perda de treino e de validacao,
caracterizou o sobreajuste como memorizacao de ruidos e vetou corretamente a ida a producéo.
Faltou apenas apontar a Epoca 8 e sugerir parada antecipada (early stopping).

1.b Representacdo de Entradas Heterogéneas e Retropropagacao (2,0 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Colunas numericas devem ser normalizadas e para colunas categéricas devem usar o
one-hot encoding. O backpropagation calcula o gradiente da funcao da perda, ele sao
usados pelo otimizador”

Parecer do Docente

Pontuacao integral. Especificou a normalizagao para varidveis numéricas, o One-Hot Encoding
para categéricas e sintetizou perfeitamente o papel do backpropagation (célculo dos gradientes da
funcdo de perda para atualizagdo dos pesos pelo otimizador).

1.c Evidéncias Clinicas de Confianca e Reprodutibilidade (0,8 / 1,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Métricas além da acuracia, nesse caso pode ser o Recall e Precission.”

Parecer do Docente

Identificou com acerto que a acurécia é insuficiente e propos Recall e Precisdo como métricas ade-
quadas a triagem. Faltou indicar a fixacdo de sementes aleatérias para garantir reprodutibilidade
experimental.




Questdo 2 — Inspecdo visual em condicées novas (2,2 / 5,0 pts)

2.a Diagnéstico Experimental do Aumento de Alertas (0,8 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Overfitting pode ser corrigido ajustando os hiperparametros, tratando ruidos, melhora
na rotulacao.”

Parecer do Docente

Mencionou agbes corretivas como ajuste de hiperparametros e melhora na rotulagdo. Contudo, ndo
estruturou o experimento para contrastar e diagnosticar a mudanca na distribuicdo de iluminacao
noturna (covariate shift) frente ao sobreajuste.

2.b Arquitetura Convolucional e Transferéncia de Aprendizado (0,9 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“estratégia congelamento pode ser o Dropout que desliga os neurios de forma aleatoria
para que a rede nao dependa dele.”

Parecer do Docente

Houve confusao conceitual entre congelamento de camadas (fixagdo dos pesos pré-treinados
do backbone) e regularizagdo por Dropout (desativagio estocédstica de neurdnios). Omitiu a
justificativa do uso de CNNs, data augmentation e o diagrama visual.

2.c Cautela Amostral e Validacdo com Poucos Dados (0,5 / 1,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Validacdo cruzada.”

Parecer do Docente

Citou validagdo cruzada, mas de maneira laconica. Faltou detalhar a estratificacdo da amostra, a
necessidade de teste cego noturno e testes de significAncia estatistica.




Questdo 3 — Alerta que muda decisdes (3,4 / 5,0 pts)

3.a Interpretacdo da Calibracado e Critica ao Limiar 0,50 (0,9 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“0,5 ¢ baixo por isso tem muitos alarmes poucos tteis aumentar o limiar melhoraria
nesse contexto.”

Parecer do Docente

Percebeu que o limiar 0,50 gera alarmes pouco tteis. Nao realizou a leitura analitica do grafico
da Figura 2 ( 18% real para p = 0,50, resultando em 82% de alarmes falsos) nem distinguiu o
conceito de calibragao probabilistica da simples manipulagdo de limiar.

3.b Custos Assimétricos e Capacidade da Equipe Médica (1,6 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Falso negativo um paciente doente e ndo recebe tratamento. Falso positivo um
paciente estavel recebendo tratamento que nao precisa. O limiar tem que atingir o
maximo do Recall para detectar todos FN.”

Parecer do Docente

Excelente defini¢do contextual de FN e FP, recomendando priorizar o Recall para capturar todos
os casos graves. Faltou ponderar o teto fisico da capacidade operacional da equipe médica frente
ao aumento de falsos positivos.

3.c Telemetria Continua e Deriva de Conceito (0,9 / 1,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“testes estatisticos para data drift, retreinar o modelo para detecta anomalias”

Parecer do Docente

Muito bom. Citou testes estatisticos de detecgdo de data drift em telemetria e plano de retreino
periddico para mitigacdo de anomalias.




Questdo 4 — Busca de conhecimento para atendimento (4,4 / 5,0 pts)

4.a Representacdao Semantica e Limitacdes da Similaridade de Cosseno (2,0 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Word2Vec cada palavra é um vetor ignorando o contexto da palavra. O Transform-
ers/Bert importa com o contexto da palavra o significado, entao é vetores dinamicos
conforme vai mudando o sentindo. A similaridade de cosseno mede apenas o angulo
dos vetores, entdo pode nao ser real o sentindo”

Parecer do Docente

Excelente clareza conceitual: diferenciou vetores estaticos por palavra de representacoes contextu-
ais profundas dindmicas (Transformers/BERT) e explicou a miopia geométrica da similaridade de
cosseno (mede dngulo mas nao garante relevancia seméantica real).

4.b Avaliacdo Rigorosa de Recuperacado (Information Retrieval) (0,9 / 1,5)

Resposta Transcrita do Aluno

“Sim pois nem todo retorno é correto. Métricas pode ser Recall, benchmark.”

Parecer do Docente

Correta critica ao mito do retorno forcado e indicacdo de Recall com benchmark de avaliacao.
Faltou detalhar as métricas consagradas de ranking (MRR e NDCG).

4.c Busca Hibrida e Governanca Normativa (1,5 / 1,5)

Resposta Transcrita do Aluno

“A busca lexical/Bm25 garante a correspondéncia dos termos e a busca vetorial pega
o significado semantico. Entao junta essas duas coisas. Aplicar filtros.”

Parecer do Docente

Pontuagao integral. Sintetizou perfeitamente a sinergia entre busca léxica via BM25 e vetorial
densa, associada a aplicagao de filtros por metadados para garantir conformidade normativa.




Questdo 5 — Assistente que pode nao responder (4,5 / 5,0 pts)

5.a Contestacdao do Maior Escore e Desenho da Abstencdo (2,0 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Nem sempre o documento com maior escore ¢ bom pode ser por alta confianca quando
a consulta for ambigua, ou sem evidéncias. : escore(doc ) < , nao hé evidencias o
suficiente : escore(doc ) - escore(doc ) < , consulta ambigua”

Parecer do Docente

Brilhante formulacdo matematica! Estabeleceu com precisdao os dois critérios candnicos de
abstencao: limiar de evidéncia minima e margem competitiva contra ambiguidade

5.b Conflito de Fontes e Validacdo Prévia da Abstencdo (1,6 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Utilizar metadados para priorizar documentos mais recentes e revisdo mais recente
tambem. Medir a taxa de erro em respostas emitidas.”

Parecer do Docente

Excelente uso de metadados temporais (recéncia de publica¢do/revisdo) para resolugao de conflitos
e acompanhamento da taxa de erro. Faltou apenas especificar a bateria de testes com casos nao
respondiveis.

5.c Telemetria da Taxa de Abstencdo em Producéo (0,9 / 1,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Monitoramento continuo. Sinal de aumento por mudanga nas perguntas precisa de
novos dados de treino ou ruido nas normas.”

Parecer do Docente

Muito bom. Correlacionou o aumento na taxa de recusa com a alteracao no perfil de perguntas
dos usudrios ou com o surgimento de ruidos/defasagem no acervo normativo.

Laudo gerado oficialmente pela disciplina Inteligéncia Artificial II (IA II) ¢ CEFET-MG Timdteo
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