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o Pontuagao Final: 24,8 / 25,0 (Aproveitamento: 99,2%)
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Desempenho Consolidado por Questao

Questao / Tema Pontos Obtidos Valor Aproveitamento
Q1: Triagem com 5,0 5,0 100,0%
dados heterogéneos

Q2: Inspecao 4,8 5,0 96,0%
visual em condicoes

novas

Q3: Alerta que 5,0 5,0 100,0%
muda decisoes

Q4: Busca de 5,0 5,0 100,0%
conhecimento para

atendimento

Q5: Assistente que 5,0 5,0 100,0%
pode néao responder

TOTAL GERAL 24,8 25,0 99,2%




Questdo 1 — Triagem com dados heterogéneos (5,0 / 5,0 pts)

1.a Diagnoéstico da Curva de Aprendizado e Decisdo de Producao (2,0 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“O overfitting comega na época 8, a perda de treino cai, ao passo que a validacao sobe,
o que indica uma baixa generalizacao, sendo preciso usar early stopping e testar o
modelo antes de implementar”

Parecer do Docente

Resposta precisa e concisa: identificou a divergéncia na Epoca 8, caracterizou o sobreajuste como
perda de capacidade de generalizacao e prescreveu early stopping com teste rigoroso antes da
producao.

1.b Representacdo de Entradas Heterogéneas e Retropropagacio (2,0 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Os dados numéricos devem ser normalizados, ji os categdricos, codificados com
one-hot-encoding ou embeddings. A retropropagacao calcula os gradientes da funcao
de perda, o que permite atualizar os pesos da MLP durante o treinamento”

Parecer do Docente

Pontuagao integral. Especificou normalizacdo numérica, One-Hot Encoding ou embeddings
para variaveis categéricas e sintetizou perfeitamente o papel da retropropagacao no calculo dos
gradientes para atualizacdo dos pesos.

1.c Evidéncias Clinicas de Confianca e Reprodutibilidade (1,0 / 1,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“O modelo deve ser avaliado em dados independentes, separados por treino, teste
e validacdo, usando métricas como sensibilidade e especificidade, para garantir a
reprodutibilidade, devem ser registrados os dados que foram utilizados, além dos
hiperparametros e das sementes aleatérias”

Parecer do Docente

Excelente rigor de engenharia: partigdo independente tripla, métricas clinicas adequadas (sen-
sibilidade/especificidade) e conjunto completo de reprodutibilidade cientifica (versionamento,
hiperparametros e sementes aleatérias).




Questdo 2 — Inspecdo visual em condicées novas (4,8 / 5,0 pts)

2.a Diagnéstico Experimental do Aumento de Alertas (2,0 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“E preciso comparar o desempenho nos turnos diurno e noturno, o overfitting é indicado
pela diferenca entre os resultados de treino e validacdo, ja o covariate shift é indicado
por mudangas na distribuicdo de imagens, enquanto as falhas no processo de rotulacao
sao evidenciadas por inconsisténcias identificadas na revisdo manual dos rétulos.”

Parecer do Docente

Discriminagao experimental primorosa: contrastou os turnos diurno e noturno, mapeando com
precisdo a evidéncia distintiva de sobreajuste, mudanca na distribuigdo luminosa (covariate shift)
e ruido na revisao manual de anotagao.

2.b Arquitetura Convolucional e Transferéncia de Aprendizado (1,8 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Uma CNN seria adequada para identificar padrdes espaciais, como defeitos e bordas,
pode-se utilizar um modelo pré-treinado, congelando inicialmente suas camadas e real-
izando fine-tunning posteriormente, sendo que algumas técnicas de data argumentation
ajudam a reduzir o overfitting, como varia¢des de iluminacdo e contraste”

Parecer do Docente

Fundamentagao sélida: justificou a CNN para captura de invaridncia espacial de bordas/defeitos,
com transferéncia de aprendizado (congelamento + fine-tuning) e aumento sintético de dados
com foco em contraste e iluminagdo. Pequeno desconto pela auséncia de esquema gréfico.

2.c Cautela Amostral e Validacdo com Poucos Dados (1,0 / 1,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Tem que ser utilizado um conjunto de teste independente, além de calcular intervalos
de confianga e realizar a validacdo cruzada, além disso, também é importante coletar
mais imagens rotuladas do turno noturno antes de concluir que houve uma melhora”

Parecer do Docente

Padrao ouro de validagdo: exigiu particdo independente, intervalos de confianca estatisticos,
validagao cruzada e ampliacdo da amostragem noturna antes de homologar melhorias.




Questdo 3 — Alerta que muda decisdes (5,0 / 5,0 pts)

3.a Interpretacdo da Calibracado e Critica ao Limiar 0,50 (2,0 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Uma previsao de 0,5 corresponde a uma frequéncia real de 18%, o que indica que o
modelo pode estar superestimando o risco. Dessa forma, estd mal calibrado e o limiar
nao deve ser escolhido apenas com base na interpretacdo de que probabilidades acima
de 0,5 representam maior certeza”

Parecer do Docente

Leitura quantitativa impecével da Figura 2: extraiu a taxa de 18% real para p = 0,50, diagnosticou
a superestimacao de risco gerada por ma calibracao e alertou sobre a faldcia de tomar probabilidades
nominais como certeza absoluta.

3.b Custos Assimétricos e Capacidade da Equipe Médica (2,0 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Os falsos positivos geram alarmes desnecessérios, ja os falsos negativos podem atrasar
o atendimento de pacientes em risco, é importante que o limiar estabelega um equilibrio
entre custos dos erros e a capacidade operacional da equipe”

Parecer do Docente

Perfeita compreensao da assimetria clinica: contrapos a gravidade do atraso no socorro (FN)
com a restricdo real de capacidade operacional da equipe médica frente a fadiga de alarmes
desnecessarios (FP).

3.c Telemetria Continua e Deriva de Conceito (1,0 / 1,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Os dados de entrada, os erros, as previsdes e a calibracdo do modelo devem ser
monitorados, sendo necessario investigar a causa ao detectar anomalias, recalibrando
e/ou retreinando o modelo”

Parecer do Docente

Telemetria em quatro dimensdes (entradas, erros, previsoes e calibragdo continua), associada a
protocolos de investigacao de causas com recalibragdo ou retreino.




Questdo 4 — Busca de conhecimento para atendimento (5,0 / 5,0 pts)

4.a Representacdao Semantica e Limitacdes da Similaridade de Cosseno (2,0 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“O Word2Vec gera vetores de palavras fixos, ao passo que modelos como BERT pro-
duzem representagoes contextualizadas. A similaridade do cosseno mede proximidade
entre vetores, porém, nao garante que o documento recuperado seja relevante, correto
ou atualizado”

Parecer do Docente

Raciocinio tedrico limpido: diferenciou embeddings estaticos de contextuais profundos e explicitou
que o cosseno mede proximidade geométrica vetorial, mas é cego a relevancia substantiva e a
atualizacdo normativa.

4.b Avaliacdo Rigorosa de Recuperacdo (Information Retrieval) (1,5 / 1,5)

Resposta Transcrita do Aluno

“Apenas retornar um documento nao significa que ele seja 1til, a avaliacdo deve usar
consultas com documentos relevantes previamente identificados, além de métricas

como MRR e nDCG”

Parecer do Docente

Pontuacao méaxima. Refutou a ilusao de utilidade pelo simples retorno for¢ado e citou a metodolo-
gia com base anotada de relevancia avaliada por métricas canonicas de ranking (MRR e nDCG).

4.c Busca Hibrida e Governanca Normativa (1,5 / 1,5)

Resposta Transcrita do Aluno

“A busca hibrida combina a compreensao semantica dos vetores com a busca lexical
BM25, que identifica termos exatos, além de permitir filtros por metadados. Normas
revogadas devem ser identificadas e excluidas das respostas atuais”

Parecer do Docente

Pontuacao integral. Especificou a arquitetura hibrida classica (vetores densos + BM25 léxico
para identificadores) aliada a filtros por metadados para exclusdo estrita de normas revogadas.




Questdo 5 — Assistente que pode nao responder (5,0 / 5,0 pts)

5.a Contestacdao do Maior Escore e Desenho da Abstencdo (2,0 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“O maior escore ndo garante que uma resposta esteja correta, o sistema deve responder
somente quando o primeiro resultado superar o limiar minimo T1 e sua diferenca para
o segundo superar T2, caso contrario, deve se abster”

Parecer do Docente

Formulagao canonica irrepreensivel: estabeleceu o limiar absoluto de confianga minima ( ) e
a margem de separacdo competitiva ( ) para desarmar ambiguidades, abstendo-se fora dessas
condicoes.

5.b Conflito de Fontes e Validacdao Prévia da Abstencao (2,0 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“E imprescindivel verificar a autoridade, a validade e a data dos documentos, se houver
conflito nao resolvido, o sistema deve se abster e encaminhar a consulta para revisao
humana, a politica deve ser testada com consultas respondiveis e ndo respondiveis,
avaliando erros e abstencgoes”

Parecer do Docente

Governanga documental impecavel: verificacdo de autoridade, validade e data, com encam-
inhamento humano (human-in-the-loop) e conjunto de validagdo prévia contendo consultas
respondiveis e propositalmente sem resposta.

5.c Telemetria da Taxa de Abstencdao em Producdo (1,0 / 1,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Devem ser monitoradas a taxa de abstencdo, os escores de recuperacao e os conflitos
entre documentos, um aumento anormal nas abstencoes pode indicar mudancas no
perfil das consultas ou no acervo documental, exigindo revisao das fontes e dos limiares”

Parecer do Docente

Visao sistémica madura: correlacionou a telemetria da taxa de abstencao e de conflitos com
desvios na formulacao de consultas ou defasagem do acervo documental, orientando a recalibragao
de limiares.
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