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Inteligéncia Artificial 11 (1A Il) = CEFET-MG 2026.2

Dados do Discente

e Discente: Thiago Victor de Jesus Moura
¢ Matricula: 20233004511
e Turma: Turma 1

o Data da Avaliagdo: 19/10/2026

o Pontuagao Final: 16,0 / 25,0 (Aproveitamento: 64,0%)
o Legibilidade da Caligrafia: 89% (Boa Legibilidade)

Desempenho Consolidado por Questao

Questao / Tema Pontos Obtidos Valor Aproveitamento
Q1: Triagem com 4,6 5,0 92,0%
dados heterogéneos

Q2: Inspecao 3,1 5,0 62,0%
visual em condicoes

novas

Q3: Alerta que 2,6 5,0 52,0%
muda decisoes

Q4: Busca de 2,8 5,0 56,0%
conhecimento para

atendimento

Q5: Assistente que 2,9 5,0 58,0%
pode néao responder

TOTAL GERAL 16,0 25,0 64,0%




Questdo 1 — Triagem com dados heterogéneos (4,6 / 5,0 pts)

1.a Diagnoéstico da Curva de Aprendizado e Decisdo de Producao (1,9 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Nao estd pronto pois héd a presenca de overfitting, observado pela queda continua do
loss de treino e a separagao e crescimento do loss de validacdo a partir da época 8,
indica que o modelo comegou a decorar os dados.”

Parecer do Docente

Diagnostico cirtrgico: identificou a divergéncia na Epoca 8 com o loss de validacdo em elevagao
continua como marca de sobreajuste/memorizagao e vetou prontamente a ida para producao.

1.b Representacdo de Entradas Heterogéneas e Retropropagacio (2,0 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Para as features numéricas, utilizar Standard Scaler. Aplicando o fit_ transform
no treino e transform no teste. Para as features categoricas, One Hot Encoding.
Backpropagation é um algoritmo de otimizagao do gradiente para atualizagdo dos
pesos, utiliza a regra da cadeia para calcular o gradiente com base na funcao loss.”

Parecer do Docente

Nota integral. Resposta técnica primorosa: StandardScaler com fit_ transform no treino e
transform no teste para evitar vazamento, One-Hot Encoding para categéricos e backpropagation
com calculo de gradientes via regra da cadeia.

1.c Evidéncias Clinicas de Confianca e Reprodutibilidade (0,7 / 1,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Utilizacao de métricas como Recall, Acurédcia, F1-Score e também matriz de confuséao.
Para a reproducao do experimento, é essencial salvar os pesos do modelo.”

Parecer do Docente

Citou métricas clinicas relevantes (Recall, F1) e o salvamento de pesos para persisténcia. Faltou
mencionar a fixacdo de sementes aleatérias (random seeds) e uma base independente de teste
cego.




Questdo 2 — Inspecdo visual em condicées novas (3,1 / 5,0 pts)

2.a Diagnéstico Experimental do Aumento de Alertas (1,0 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Utilizar imagens com diferentes luminosidades, fundo de imagens diferente (indicara
se o modelo decorou o fundo). Utilizar pegas em posigoes diferentes, pois o modelo
pode ter decorado a posicao da peca.”

Parecer do Docente

Excelente intuicao pratica sobre testes com variagoes de luminosidade, fundo e posicionamento
para detectar memorizacao de artefatos espurios. Faltou categorizar as trés hipoteses concorrentes
(covariate shift, sobreajuste e ruido de anotagao).

2.b Arquitetura Convolucional e Transferéncia de Aprendizado (1,6 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“A CNN ¢ indicada por utilizar filtros deslizantes sobre a imagem, ao invés de conectar
todos os pixels a todos os neurdnios. Utilizar um modelo ja pré-treinado é interessante
pelo fato de ja haver conhecimento adquirido, sendo necessario uma nova camada
apenas para classificar a imagem mais especificas.”

Parecer do Docente

Muito boa explicacao sobre a vantagem de filtros convolucionais locais (compartilhamento de pesos)
e uso de transfer learning aproveitando conhecimento prévio com ajuste da camada classificadora
final.

2.c Cautela Amostral e Validacdo com Poucos Dados (0,5 / 1,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Realizar novo treinamento com as imagens noturnas é uma op¢ao, tendo uma nova
base de treino e testes para cendrios especificos noturnos.”

Parecer do Docente

Propos particdo dedicada para o cenario noturno. Omitiu a realizacdo de validacio cruzada
estratificada com testes estatisticos de hipdtese e intervalos de confianca.




Questdo 3 — Alerta que muda decisdes (2,6 / 5,0 pts)

3.a Interpretacdo da Calibracado e Critica ao Limiar 0,50 (0,6 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Nesse contexto, um classificador mal calibrado é um que classifica uma ocorréncia
necessaria real como sendo falsa.”

Parecer do Docente

Definicao superficial de ma calibragao associada a erros de classificagdo. Nao interpretou a curva
da Figura 2, onde p = 0,50 corresponde a apenas 18% de frequéncia real de piora clinica.

3.b Custos Assimétricos e Capacidade da Equipe Médica (1,5 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Deve-se priorizar o aumento de verdadeiros positivos e diminuir o niimero de falsos
positivos, proporcionando melhor atendimento a quem realmente precisa. O custo de
falsos positivos é ruim, pois estoura a capacidade operacional da equipe.”

Parecer do Docente

Excelente correlacdo com a restricdo de capacidade operacional: identificou com clareza que o
excesso de alarmes falsos esgota o teto de atendimento da equipe médica.

3.c Telemetria Continua e Deriva de Conceito (0,5 / 1,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Acompanhamento frequente das métricas e matrizes de confusdo, se necessdrio,
retreinando o modelo com mais dados.”

Parecer do Docente

Preconizou acompanhamento continuo de matrizes de confusdo e retreinamento. Faltou detalhar
a detecgao de concept/data drift e um plano de contingéncia hospitalar seguro.




Questdo 4 — Busca de conhecimento para atendimento (2,8 / 5,0 pts)

4.a Representacdao Semantica e Limitacdes da Similaridade de Cosseno (1,3 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“No Word2Vec palavras sdao mapeadas para vetores, e palavras relacionadas sao
préoximas entre si com base em seu contexto. Entretanto, o vetor ndo carrega em si
proéprio, o seu contexto. A similaridade do cosseno pode falhar ao nado considerar
totalmente o contexto da palavra.”

Parecer do Docente

Compreendeu a limitagdo do Word2Vec, onde o vetor estitico perde o contexto especifico da
sentenca, afetando o calculo do cosseno. Faltou citar Transformers e a questdao da vigéncia
temporal da norma.

4.b Avaliacdo Rigorosa de Recuperacado (Information Retrieval) (0,5 / 1,5)

Resposta Transcrita do Aluno

“Porque o modelo pode errar e trazer respostas que nao fazem sentido com aquilo
que foi pedido. E necessario se utilizar a uniao de métricas especificas como suporte,
confianga e lift”

Parecer do Docente

Percebeu a fragilidade do retorno bruto. Contudo, sugeriu métricas tipicas de mineragao de regras

de associagao (suporte, confianca, lift) em vez de métricas de ranking em Information Retrieval
(MRR, nDCG, Recall@K).

4.c Busca Hibrida e Governanca Normativa (1,0 / 1,5)

Resposta Transcrita do Aluno

“A abordagem hibrida surge com efeito pois, além de considerar o resultado seméntico,
ela também leva em consideracdo a apari¢ao léxica de palavras da query em questao.”

Parecer do Docente

Definiu corretamente a esséncia da busca hibrida: combinagao de proximidade seméantica com
correspondéncia léxica pontual da consulta. Faltou associar filtros por metadados de vigéncia.




Questdo 5 — Assistente que pode nao responder (2,9 / 5,0 pts)

5.a Contestacdao do Maior Escore e Desenho da Abstencao (1,3 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“E necessario fixar limiares de comparacdo, por mais que um documento possa ter o
maior escore entre todos em uma consulta, ndo significa que tem uma resposta correta.
Se ndo atingir os limiares, deve haver abstencao.”

Parecer do Docente

Contestou adequadamente o critério de maior escore e prescreveu a abstencao fundamentada
em limiares. Faltou detalhar a formulacao dos dois limiares complementares ( absoluto e de
margem competitiva).

5.b Conflito de Fontes e Validacdo Prévia da Abstencédo (0,8 / 2,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Utilizando um validador basico, com métricas de suporte, lift e confianca antes de
responder ao usudrio, absten¢do de resultados que nao atingem limiares basicos.”

Parecer do Docente

Propés camada de validacdo prévia antes do envio da resposta e abstencado seletiva. Faltou
estruturar a governanca por metadados de vigéncia/autoridade e banco de testes com consultas
propositalmente sem resposta.

5.c Telemetria da Taxa de Abstencdo em Producéo (0,8 / 1,0)

Resposta Transcrita do Aluno

“Através de gréaficos, por exemplo. Se houver muitas abstencdo, é indicativo de que os
documentos nao fazem sentido de resposta para as perguntas.”

Parecer do Docente

Boa percepg¢ado de monitoramento: relacionou o aumento da taxa de absten¢do a perda de aderéncia
entre os documentos do acervo e as perguntas dos usudrios.
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