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Lab. 14 (Parte 1): Inferência Responsável
com Hugging Face

Aléssio Miranda Júnior

Outubro - 2026/2

Lab. 14 (Parte 1): Inferência Responsável com
Hugging Face

¹ Capítulo em Revisão

Este conteúdo está sendo revisado. Algumas informações podem estar
preliminares, conter erros de formatação ou sofrer alterações na versão
final.

⋆ Objetivo da sessão — 40 minutos

Você selecionará um modelo para um caso de uso em PT-BR ou multilíngue
a partir do model card, registrará licença e revisão imutável e implemen-
tará inferência robusta. O objetivo não é assumir que um nome de modelo
implica qualidade em português: evidências, licença e uma avaliação local
orientam a escolha.

1 Especificação antes do download (8 min)
O produto precisa classificar avaliações curtas em categorias definidas pela
equipe. Preencha no README do projeto uma ficha de seleção:

• idioma real de entrada: PT-BR, multilíngue ou ambos;

• tarefa e formato de saída esperados;

• modelo candidato, autor, licença e limitações declaradas;

• revision: hash de commit, nunca uma branch móvel como main.
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3 INFERÊNCIA ROBUSTA (15 MIN) 2

△ Importante: Model card é requisito

Não afirme que um modelo “suporta PT-BR” apenas por ser multilingual ou
por funcionar em uma frase. Verifique no card os idiomas/dados declarados,
a tarefa de ajuste fino, as métricas e a licença. Se o card não fornece evidência
suficiente, registre a incerteza e use-o apenas como baseline experimental.

2 Seleção rastreável (10 min)
No Hub, escolha um modelo de classificação cuja licença permita o seu uso
e cujo card seja compatível com sua tarefa. Copie o hash exibido na página
de arquivos para MODEL_REVISION. O identificador abaixo é propositalmente
configurável: cada equipe deve registrar o modelo efetivamente auditado.

1 from transformers import pipeline
2

3 MODEL_ID = "<modelo -auditado -no -model -card >"
4 MODEL_REVISION = "<hash -de-commit -do -modelo >"
5 TASK = "text -classification"
6

7 classificador = pipeline(
8 task=TASK ,
9 model=MODEL_ID ,

10 tokenizer=MODEL_ID ,
11 revision=MODEL_REVISION ,
12 device=-1, # CPU explícita para a sessão
13 )

Fixar a revisão torna a execução reproduzível enquanto os artefatos continua-
rem acessíveis. Guarde também a versão de transformers; revisão do modelo
não fixa o comportamento de toda a biblioteca.

3 Inferência robusta (15 min)
Crie src/inferencia.py. Valide a entrada, limite tamanho, processe lote e pre-
serve a ligação entre texto e resultado. O tratamento de exceção informa a
falha sem inventar uma classificação.

1 def preparar_textos(textos , max_caracteres =512):
2 validos = []
3 rejeitados = []
4 for indice , texto in enumerate(textos):
5 if not isinstance(texto , str) or not texto.strip():
6 rejeitados.append ({"indice": indice , "erro": "texto vazio

ou inválido"})
7 continue
8 validos.append ((indice , texto.strip()[: max_caracteres ]))

https://alessiojr.com/disciplines/ia2/conteudo/00-Livro/


Ve
rs

ão
co

m
p

ila
d

a
em

1
9

d
e

se
te

m
b

ro
d

e
2

0
2

6
–

C
ap

ít
u

lo
is

ol
ad

o
d

o
liv

ro
.

A
cesse

a
versão

com
p

leta
em

:https://alessiojr.com/disciplines/ia2/conteudo/00-Livro/

¹
C

A
P

ÍT
U

LO
EM

R
EV

IS
Ã

O
(1

9
d

e
se

te
m

b
ro

d
e

2
0

2
6

)–
O

co
n

te
ú

d
o

p
od

e
so

fr
er

al
te

ra
çõ

es
.

4 VERIFICAÇÃO LOCAL, NÃO CI FRÁGIL (7 MIN) 3

9 return validos , rejeitados
10

11 def classificar(textos):
12 validos , rejeitados = preparar_textos(textos)
13 if not validos:
14 return [], rejeitados
15 try:
16 saidas = classificador(
17 [texto for _, texto in validos], batch_size =8, truncation

=True
18 )
19 except OSError as erro:
20 raise RuntimeError("Modelo indisponível no cache ou no Hub")

from erro
21

22 resultados = [
23 {"indice": indice , "texto": texto , "label": saida["label"],
24 "score": float(saida["score"])}
25 for (indice , texto), saida in zip(validos , saidas)
26 ]
27 return resultados , rejeitados

4 Verificação local, não CI frágil (7 min)
Execute um lote contendo texto válido, string vazia e texto longo. Confirme
que os inválidos são reportados e que score está entre 0 e 1. Em testes auto-
matizados, use um pipeline simulado para testar preparar_textos e o contrato
de saída; não baixe modelos nem exija rótulos semânticos específicos na CI.

✔ Takeaways

• A escolha de modelo começa por tarefa, idioma, card, licença e limitações,
não pelo nome no Hub.

• Modelo e tokenizer devem usar a mesma revisão imutável registrada no
projeto.

• Inferência robusta valida entradas, usa lote, limita tamanho e comunica
falhas sem resultados fabricados.

⋄ Informação

Na Parte 2, a classificação deixa de ser uma demonstração isolada: você
aplicará NER e zero-shot, medirá lote e fará uma miniavaliação com análise
de erros.
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